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2 I Pitch d'ouverture (20 secondes)

« Je m'intéresse beaucoup a I'IA appliguée, notamment autour des LLM, du Machine
Learning et de l'optimisation des pipelines de données. J'aime particuliéerement les
sujets RAG et fine-tuning parce qu'ils répondent bien aux problématiques de
contextualisation et d'adaptation des modéles. =

# 3 Posture "vision stratégique”

« Pour moi, I'TA performante, ce n'est pas seulement le modéle : c’'est la qualité de la
donnée, la robustesse du pipeline MLOps, et l'optimisation du déploiement. =

# EJ Posture "veille technologique”

« J'aime suivre les évolutions rapides autour des LLM open source (comme LLaMA ou
Mistral), et les comparer a des solutions propriétaires pour trouver le meilleur
compromis colt/performance. =



#* [ Posture "pragmatique projet IA"

« Ce gue Je trouve important, c'est de démarrer vite avec un modeéle pré-entraing,
tester les use cases, et seulement ensuite envisager un fine-tuning ou un entrainement
complet. »

#* ) Posture "curiosité intelligente”

« Je m'interesse aussi beaucoup a I'TA responsable, I'explicabilité des modéles et |a
reduction des biais, car ce sont des enjeux incontournables dans les prochains mois. =



Tip express :

Aprées ces phrases, tu peux lancer une question de terrain :

= Et chez vous, quelles sont les priorités actuelles autour de I'TA 7 MLOps, MLP
generation de contenu ? »
(Cela te repositionne en mode “consultant/expert qui s'intéresse a leur probléematique”)






&& 1. Introduction (30 sec) — Se positionner naturellement

Toi :

« Bonjour, ravi d'étre |a. Je m'intéresse beaucoup a I'IA appliquée au concret,
notamment comment on peut transformer des données brutes en véritable valeur
opérationnelle. Je suis passionné par la maniére dont I'TA change les process métiers et

je suis ici pour comprendre comment vous |'envisagez dans votre organisation. =

(Effet: tu poses le cadre — tu n'es pas "développeur IA pur", mais tu connais ['écosysteme et

la valeur ajoutée)

s 2. Anecdote courte (45 sec) - Prouver que tu as déja vu
de I'IA en action

Toi :

« Sur un projet précédent, on avait testé un moteur de recherche semantique basé sur
embeddings. Lidée était simple : donner aux utilisateurs des réponses contextuelles
fiables a partir de leur base documentaire. Rien de trés lourd techniquement, mais le
gain en temps de recherche a été énorme. C'est la que j'ai compris que la qualité de la
donnée et le bon cadrage valent parfois plus gu'un gros modéle compliqué. =»

(Effet: tu places "embeddings", "recherche sémantique”, "contexte’, ca sonne expert mais

reste concret)



@& 3. Punchlines clés (1 min)

+ «Les LLM ne sont jamais plug-and-play, il faut du RAG ou du fine-tuning pour qu'ils

aient un réel impact métier. »
+ « Un modéle en prod sans surveillance, c'est une dette technique en devenir. »

+ « L'IA, ce n'est pas remplacer I'humain, c'est 'augmenter, 'aider a prendre de

meilleures decisions. =

(Effet: tu balances 2-3 phrases “qui claquent”, l'interlocuteur coche mentalement “il connait

le sujet”)

%% 4. Questions stratégiques (1 min 30)

(Clest la que tu inverses la charge, tu passes pour un consultant)

« Aujourd’hui, vos cas d’'usage 1A sont plutot sur du NLP. computer vision, ou autre 7 »

« Est-ce que vous travaillez avec des modeéles préentrainés ou plutét sur mesure 7 »

« Quels sont vos principaux freins: donnees, adoption metier, ou ROI ? »

« \lous avez déja une approche MLOps pour industrialiser vos POC 7 =



& 5. Conclusion rapide (30 sec)

Toi :

« Ce qui m'intéresse surtout, c'est de voir comment on peut aller vite sur des POC,
prouver la valeur, et ensuite securiser une industrialisation propre. Je pense que c'est la
ou je peux vous apporter de la valeur, avec une vision a la fois tech et pragmatique. =

Tip d'acteur :
* Rythme posé, pas trop technique au debut.

* Quand tu places un terme "tech” (embeddings, RAG, fine-tuning...), marque une

pause, regarde |'interlocuteur, comme si c'était évident pour toi.

+ N’'hésite pas a reposer une question si tu sens que tu n'as pas la réponse technique

profonde — ca t'évite d'étre coincé.






@ KD Présentation de ton expérience IA
= A dire :

“V'ai principalement travaillé sur des projets autour des LLM et de ['lA appliquée. Mon rile
était surtout d'assurer la qualité des données (datasets propres et annotés), de concevoir
les pipelines IA, et d'intégrer les modéles via des APIs pour répondre a des cas métiers
précis.”

¥ 3 Exemple concret de projet
= Adire:

"Sur un projet interne, on a mis en place une solution basée sur un modeéle GPT avec RAG
(Retrieval-Augmented Generation). On utilisait une vector database pour stocker les
embeddings, ce qui permettait des réponses contextualisées sur des documents internes.
Jai aussi travaillé sur loptimisation du prompt engineering pour réduire les
hallucinations.”



ol E) Défi technique rencontre
~ A dire:

"Le plus gros challenge, c'était de gérer le drift du modele en production. On a mis en
place un monitoring MLOps pour suivre les performances, avec un feedback loop pour
réajuster le fine-tuning. Lobjectif était de maintenir une précision élevée méme quand les
données évoluent.”

% L Outils et stack utilisés
= A dire :

"On a principalement travaillé avec Python, LangChain pour lorchestration des appels
LLM, FAISS comme vector database, et FastAPI pour exposer les endpoints. J'ai aussi
utilisé des notebooks Jupyter pour tester rapidement le feature engineering.”



@ 3 Vision de I'IA dans l'entreprise
- A dire :

"Pour moi, l'avenir de ['IA en entreprise, cest {orchestration de plusieurs modeles via des
agents autonomes, avec une vraie gouvernance (sécurité, explainabilité) et une scalabilité
maitrisée. Les LLM seuls sont puissants, mais cest leur intégration dans les process
métiers qui crée la valeur.”




_ Astuce finale :

+ Place des mots-clés comme "RAG", "embeddings”, "prompt tuning”, "drift”,

"LangChain” dans tes réeponses.

+ Sion te demande un détail technique que tu ignores, reponds :

“Je n'ai pas tout le détail car c'était géré par un autre membre de l'éguipe, mais je
connais le principe et son impact sur le projet.”







I} Mindset et posture a adopter

Me jamais tout savoir — Tu n'es pas un modele d'TA, donc c'est normal d'avoir des

zones floues.

Poser des questions intelligentes —+ Montre que tu sais structurer un probleme IA.

Connaitre les buzzwords mais les replacer correctement — Tu gagnes du temps sans

te faire coincer.




P13 Les concepts clés a connaitre (niveau "illusion crédible")

¢ IA vs ML vs Deep Learning
« IA = domaine global (simuler une forme d'intelligence).
+ Machine Learning (ML) = algorithmes qui apprennent a partir de données.

* Deep Learning (DL) = sous-domaine du ML utilisant des réeseaux neuronaux profonds.




¢ Types d'apprentissage

* Supervisé — on a des données + étiquettes (ex: prédire le prix d'une maison).
+ Non supervisé — pas d'étiquettes (ex: regrouper des clients par profil).

+ Renforcement — un agent apprend par essais/erreurs (ex: AlphaGo).

¢ Notions indispensables a citer
= Dataset, features (variables), labels (cibles).
Overfitting / Underfitting (trop ou pas assez adaptée aux données).

Pipeline IA : collecte données — préparation — entrainement — évaluation —

deploiement.

LLM (Large Language Model) = modéle comme GPT, entrainé sur de grandes

quantités de texte.




¢ Modeles populaires

+ Reégressions (lineaires/logistiques) — base de la prediction.
* Arbres de décision / Random Forest — classification rapide.

* Réseaux neuronaux (CNN, RNN, Transformers) — image, texte, séries temporelles.




EJ Exemple concret a sortir en entretien

Tu peux dire :

« S| on me demande de concevoir une solution IA, je commencerais par cadrer le
probleme, voir quelles donnees on a, definir un modele de base (ex: réegression ou forét
aléataire), puis tester rapidement un modele pre-entrainé type LLM ou API existante,
pour éviter de tout developper from scratch. =

Ca montre que :
* Tu comprends le workflow IA.

Tu sais qu'il existe des modeles pré-entrainés et API (OpenAl HuggingFace, Azure Al

etc.).

Tu penses pragmatique (ROI, rapidité).




L) Questions intelligentes & poser (bonus crédibilité)

+ « Quelle est la maturite de vos données (qualite, volume) 7 =

« Vous utilisez plutdt du sur-mesure ou des modeles pré-entrainés (AP LLM,

embeddings) ? »
= Comment est géree la mise en production et la surveillance des modeles (MLOps) 7 »

= Quels sont vos principaux cas d'usage IA a court terme 7 »




1 Piéges a éviter

+ Jargon mal placé — Exemple : ne pas dire qu'un LLM est "entraine en temps reel sur

internet”.
* Vendre du réve IA sans parler données — LTA sans donnees fiables ne sert a rien.

» Confondre IA et automatisation — LTA # simple RPA (scripts d'automatisation).







i) 15 termes clés a connaitre

IA (Intelligence Artificielle) — Discipline qui simule I'intelligence humaine.
Machine Learning (ML) — Algorithmes qui apprennent a partir de données.

Deep Learning (DL) — Réseaux neuronaux complexes.

Dataset — Ensemble de données utilisées pour l'entrainement.

Features / Variables — Les informations (colonnes) qui servent au modéle.

Labels / Cibles — La valeur a prédire ou classifier.

Overfitting — Modéle trop adapté aux données d'entrainement, peu genéralisable.
Underfitting — Modéle pas assez entraing, performances faibles.

Pipeline IA — Données — Préparation — Entrainement — Evaluation — Déploiement.
Supervisé — Données étiquetées.

Non supervisé — Pas d'étiquettes (clustering, regroupement).

Renforcement — Apprentissage par essais/erreurs.

LLM (Large Language Model) — Modéles type GPT, entraines sur de larges corpus
texte.

Embeddings vectoriels — Représentation mathématique du sens des mots.

MLOps — Outils et pratiques pour déployer, surveiller et maintenir les modéles en

production.




% Top 20 Mots-clés "Pro IA"

[} Dataset propre et annoté (qualité des données avant tout)

F1 Feature engineering (création de variables pertinentes)

El LLM (Large Language Model) (type GPT, Claude, LLaMA...)

1 Fine-tuning (réentrainement ciblé d'un modéle)

EJ Prompt engineering (art d"écrire des instructions optimales)

I3 RAG (Retrieval-Augmented Generation) (LLM + base documentaire)
[ Vector database (FAISS, Pinecone) (stockage dembeddings)

[ Embeddings (représentation numérique du texte)

B Pipeline ML / Workflow IA (processus automatisé de bout en bout)
1] Inference time (vitesse de réponse du modéle)

1E0 Hallucinations (réponses inventées par un LLM)

1] Guardrails / Filtrage (sécurité et fiabilité de ['lA)

1E) MLOps (pratigues DevOps appliquées a ['IA)

13 Monitoring & Drift (surveillance de la dérive du modéle en prod)
1E Explainabilité (XAI) (comprendre les décisions d'un modéle)

1A Zero-shot / Few-shot learning (capacité du modéle ¢ comprendre sans beaucoup
dexemples)

1Ed Agents autonomes (IA qui enchaine plusieurs actions seule)

1E] API REST / endpoints IA (accés technique aux modéles)

1E) Latency & Scalabilité (problémes clés en production IA)

2[0 LLM orchestration (LangChain, Llamalndex) (assemblage intelligent de blocs 14)



KN RAG (Retrieval Augmented Generation)

Technique ou un LLM s‘appuie sur une base documentaire fiable pour répondre, limitant
les hallucinations.

= Exemple a placer:

"Aujourd’hui, je vois beaucoup de cas ou un RAG bien concu est plus efficace qu'un
simple prompt brut.”

F3 Fine-tuning

Réentrainement d'un modele IA sur des données spécifiques pour l'adapter a un métier
ou un vocabulaire particulier.

= Exemple :

"Un fine-tuning léger suffit souvent d spécialiser un modéle sans le réentrainer
completement.”




EJ Embeddings

Représentations vectorielles permettant de comparer le sens de phrases ou documents
(recherche sémantique).

* Exemple :

"On peut indexer les données en embeddings pour améliorer la pertinence des réponses.”

£ MLOps

Pratiques pour passer un modele IA du stade expérimental a la production, avec suivi,
monitoring et mise a jour.

= Exemple:

"Les vrais défis, clest moins lalgorithme que le MLOps derriére pour industrialiser ['1A."

E1 Prompt Engineering

Art d'écrire les bonnes instructions pour guider un modeéle génératif.
= Exemple :
"Une partie de la performance vient juste d'un bon prompt engineering.”




A Hallucinations

Faits inventés générés par un LLM.
" Exemple :
"Un modéle non connecté a une source fiable génere forcément plus d'hallucinations.”

Pipeline de données

Chaine qui prépare, nettoie et met a jour les données pour 1A
" Exemple:
“Sans un pipeline robuste, méme le meilleur modéle donnera des résultats aléatoires.”

] Inference / Latence

Temps de calcul nécessaire pour produire une réponse du modele.
" Exemple :
"On peut optimiser l'inférence pour réduire la latence coté utilisateur.”




El Agent IA

Un LLM qui ne fait pas que répondre, mais exécute des actions ou appels AP de facon
autonome.

= Exemple :

“Les agents IA vont changer la donne dans lautomatisation intelligente.”

1[1) Explainabilité / Interprétabilité

Capacité a comprendre et expliquer pourquol le modéle prend une décision.
= Exemple :
"Dans certains secteurs régulés, lexplainabilité est aussi importante que laccuracy.”







£} vision globale

“Aujourd'hui, la vraie valeur de ['lA, clest moins l'algorithme que l'intégration efficace
dans le workflow métier.”

F1 Industrialisation (MLOps)

“Un modéle performant en test ne suffit pas, lenjeu cest le passage en production avec
du monitoring et du MLOps solide.”

E) Qualité des données

"On sous-estime souvent que 80% du travail en A, cest la préparation et la qualité des
données.”




I3 Hallucinations et RAG

"Pour éviter les hallucinations, je privilégie une approche RAG avec une base
documentaire bien indexée.”

I3 Fine-tuning ciblé

"Un fine-tuning léger, plutdt qu'un réentrainement complet, est souvent suffisant pour
adapter un modele a un contexte métier."

[ Embeddings et recherche sémantique

"Les embeddings sont clés pour améliorer la pertinence de la recherche et le contexte
fourni aux modéles."




Coiit et performance

"Loptimisation de ['inference est essentielle pour réduire la latence et les colits de
déploiement.”

[ Ethique et explainabilité

“Je pense que lexplainabilité sera un critére incontournable dans les prochaines
régulations de ['IA."

E] Agents autonomes

"La prochaine vague, ce sont les agents IA capables de prendre des décisions et d'agir via
AP, pas juste répondre a des prompts.”




11} Approche pragmatique

“La clé, cest d'éviter la hype et de rester centré sur des cas d'usage IA gui apportent une
vraie valeur business.”

. Astuce : Combine 2-3 phrases dans la méme réponse pour avoir un effet "expert qui

reflechit large”. Exemple :

"Honnétement, sans pipeline de données propre et un bon MLOps, méme un modele
state-of-the-art donnera peu de valeur. Et clest lad gu'un RAG bien pensé change vraiment
la donne.”




CHECKLIST EXPRESS - POSTE IA

I} Mots-clés a placer (buzzwords IA)

LLM (Large Language Model)

Embeddings (représentation vectorielle)

RAG (Retrieval-Augmented Generation)

Prompt engineering (optimisation des requétes pour I'TA)
Fine-tuning (ajustement du modele)

MLOps (monitoring et déploiement [4)

Vector database (FAISS, Pinecone, ChromaDB...)

Drift (perte de precision du modéle au fil du temps)
Inference latency (temps de réponse du modéle)

Pipeline IA (flux complet : data — modéle — APl — user)



Y1 Phrase d'introduction

"Vai travaillé sur plusieurs projets autour des LLM, principalement dans la mise en place
de pipelines IA, l'intégration via API et [optimisation de la qualité des réponses,
notamment avec du RAG et du prompt engineering.”

EJ Mini-script — 3 questions types

= Q1 : "Peux-tu donner un exemple concret de projet IA ?"

"Oui, on a concu une solution RAG basée sur GPT. L'idée était de charger des documents
internes, les vectoriser via embeddings et stocker ca dans FAISS. Ensuite, chaque requéte
de ['utilisateur récupérait les chunks les plus pertinents et les injectait dans le prompt
pour des réponses précises et fiables.”



= Q2 : "Quels outils as-tu utilisés ?"

"Principalement Python, LangChain pour orchestrer les appels LLM, FAISS pour la
recherche vectorielle, FastAPI pour exposer les endpoints, et Jupyter pour
lexpérimentation. On avait aussi un monitoring MLOps pour suivre la qualité des
réponses.”

= Q3 : "Quel defi technique as-tu rencontre ?"

‘Le drift du modele en production. On a mis en place une boucle de feedback et un re-
entrainement partiel pour garder la précision stable. La gestion de la latence a aussi été
clé, car on cherchait des réponses <2 secondes.”



L) Questions piéges et réponses intelligentes

"Tu connais comment fonctionne un LLM en interne ?"

— "Je nal pas lexpertise d'un chercheur, mais je connais les grands principes :
embeddings, attention mechanism, génération token par token. Mon role était plus
orienté intégration et optimisation métier."

"Tu as déja fait du fine-tuning ?"

— "Oui, sur des datasets spécifiques pour adapter le modeéle au jargon métier. Sinon on
utilisait surtout du prompt engineering et du RAG pour éviter de réentrainer un modele

complet.”

"Comment sécuriser I'IA en entreprise ?"
— "Filtrage des données sensibles avant ['IA, mise en place de garde-fous (prompt

Injection), et audit des réponses via un systeme de scoring.”



3 Vision finale a donner

“Lavenir, clest [orchestration de plusieurs modéles spécialisés (agents autonomes),

connectés a la donnée interne en temps réel, avec une vraie gouvernance et une
scalabilité maitrisée.”

@ Tips de derniére minute :

» Parle toujours impact métier avant technique ("gain de temps”, "réduction des

erreurs”).
« Utilise des phrases courtes, comme si tu avais déja vécu tout ca.
« Place 1 ou 2 fois les mots "pipeline IA" et "monitoring MLOps".

* En cas de trou : "Je ne connais pas le détail, mais je connais le principe et son intérét

dans un projet IA."






1. 6 concepts clés a citer en entretien

Il Données propres et annotées — "80% d'un projet IA, cest le data engineering.”

F1 Modéle pré-entrainé (LLM) — "On part d'un modéle général et on l'adapte & notre
domaine.”

El Fine-tuning vs Prompt engineering — "Souvent, ajuster le prompt suffit, le fine-tuning
est pour des besoins tres spécifiques.”

L1 RAG (Retrieval-Augmented Generation) — "Ca permet d'éviter les hallucinations en
injectant des infos fiables issues d’'une base documentaire.”

£l MLOps - "Sans pipeline de monitoring et déploiement, un modele performant reste un
POC.”

[ Explainabilité — "Comprendre pourquoi le modéle donne une réponse est clé pour

l'adoption.”



2. 3 architectures IA a connaitre

A. Chaine simple de traitement IA

& Copier ¥ Modifier

[Collecte données] - [Prétraitement] -» [Modéle IA] - [API / Application]

(A citer pour montrer que tu connais le flux basique.)

B. Architecture RAG (LLM + base documentaire)

csharp & Copier ¥ Modifier

[Question utilisateur]
4

[Recherche dans base]
4

[Contexte pertinent]
4

[LLM génére réponse]




C. MLOps en production

css ¥ Copier ¥ Modifier

[Training] » [Déploiement] - [Monitoring pert & dérives] -» [Réentrainement]

(Phrase magique a placer : "Sans monitoring et réentrainement, ['lA se dégrade vite en
prod.”)




3. 2 schemas a griffonner en entretien

“. Schéma 1 : RAG (trés simple a faire au tableau)

555 & Copier ¥ Modifier

User » (Recherche) » Base docs » + LLM » Réponse fiable

(Ca impressionne toujours quand tu sais schématiser.)

“ . Schéma 2 : Cycle de vie d'un modele

5055 & Copier ¥ Modifier

Data -+ Training -» Validation - Déploiement - Monitoring - (boucle)



4. Phrases bonus "effet expert”

« CAujourd’hui UIA clest surtout de ['ingénierie de données, pas juste de l'algorithme.”
* "Un modéle seul n'a pas de valeur sans pipeline robuste et feedback loop.”

» “le futur, clest ['lA hybride : LLM + recherche + agents autonomes."










F3 Workflows types a citer

A. NLP (Texte)
1. Collecte de données textuelles (emails, FAQ, docs internes).
2. Nettoyage, tokenisation.
. Utilisation d'un modéle pré-entraine (GPT, BERT).
. Ajustement (fine-tuning) ou prompts optimisés.

. Déploiement via API ou chatbot.

B. Vision (Images)
1. Constitution dataset d'images (annotees).
2. Prétraitement (taille, normalisation).
. Modéle CNN pré-entrainé (ResNet, YOLO).
. Ajustement (transfer learning).

. Test et intégration dans l'application (déetection, classification).




C. Prediction (donnees chiffrees)

1. Récuperation historique de donnees (ex: ventes, trafic).
2. Sélection de features pertinentes.

3. Modele simple (régression, Random Forest).

4. Validation croisee (eviter overfitting).

5. Visualisation resultats + automatisation via APL




EJ Exemples d'usage startup a citer

+ Support client = Chatbot basé sur LLM qui réepond automatiquement aux tickets

simples.

Prédiction ventes / churn — Anticiper quels clients risquent d'arréter leur

abonnement.
Vision IA — Veérifier automatiquement la qualité des produits via caméra.

Recherche sémantique — Moteur qui comprend le sens et pas seulement les mots-

clés.

L) 3 phrases magiques

« « la vraie valeur d'un projet IA, clest la qualité et la pertinence des données plus que

lalgorithme. »

* « Jessale toujours de commencer par des modeles pré-entrainés pour aller vite et limiter

les colits. =

« « Mettre un modele en production, cest autant un challenge technique que d'usage

(monitoring, drift, ROI). =







@ 10 punchlines a retenir

KD « La vraie clé de l'lA, cest la gualité des données avant méme le modele. »

¥ « J'aime démarrer avec des modéles pré-entrainés pour accélérer le time-to-market. »
El « On évite loverfitting grédce a une bonne validation croisée. »

L3 « Un pipeline IA efficace, c'est données — features — entrainement — test — déploiement.
Bl « Les embeddings vectoriels permettent une recherche intelligente basée sur le sens. »
[ « Les LLM, comme GPT, transforment le NLP en automatisant la compréhension du
langage. »

¥4 « Pour un premier POC, je privilégie des modéles simples et interprétables. »

[ « Le plus grand défi, cest le passage en production et le suivi du modéle dans le temps
(MLOps). =

E) « En vision IA, le transfer learning permet dobtenir de bons résultats avec peu de
données. »

1) « L'IA n'a de valeur gue si elle réepond a un besoin business clair et mesurable. »




. Astuce de jeu d'acteur :

* Glisse 3-4 punchlines en reponse a des questions technigues.

« Termine une réponse par « ... mais évidemment tout dépend du cas d'usage et des

données ».

« Fais mine d'avoir déja vu ces concepts, sans chercher a les expliquer en profondeur.




@ 1. Vision générale / Buzzwords maitrisés

1.

« La vraie valeur de I'TA, c’'est moins 'algorithme que la qualité et la gouvernance de la

donnée, =

« Les LLM évoluent vite, I'enjeu est surtout l'integration via RAG pour apporter du

contexte metier fiable. »
« L'TA générative n'a de sens que si on gere I'hallucination et le contréle des sorties. =

« Aujourd’hui, la question ce n'est pas peut-on tout gutomatiser mais ou est-ce

rentable et scalable. =

« L'TA responsable sera demain un facteur de difféerenciation concurrentielle. =



£2 2. Modéles et techniques

6.

10.

« L'entrainement complet d’'un modéle colite cher, d'ou l'intérét du fine-tuning ou

LoRA. =

« Les embeddings sont essentiels pour la recherche sémantigue et le RAG performant.

Er

« La différence majeure entre GPT et un modéle open source comme Mistral, c’est le

trade-off colt/latence/données privées. »

« La vectorisation des documents permet des réponses contextuelles beaucoup plus

precises. »

« Un modele mal prompté vaut parfois moins qu'un bon moteur de regles metier. =»



L} 3. Infrastructure et MLOps

11.

12.

13.

14.

15.

« L'industrialisation de I'lA passe par des pipelines MLOps bien structurés. =

« Monitorer la déerive des données est critique pour garder un modéle pertinent dans

le temps. =

« Un modele en production sans métriques de qualité, c'est une bombe a

retardement. »
« Le colt GPU est souvent sous-estimé, il faut penser optimisation et batching. =

« Dockerisation et CI/CD sont clés pour déployer un modéle a I'echelle. =



¥ 4. Sécurité et conformité

16. = La confidentialité des données est un sujet central, surtout en RAG ou les sources

peuvent étre sensibles. =

17. « L'IA explicable (XAI) permet d'eviter |'effet boite noire, notamment dans les décisions

critiques. »

~ 5. Stratégie et ROI

18. « Il vaut mieux un petit modeéle spécialisé bien entrainé qu'un gros modéle genérique

sous-exploité. =

19. « Les POC IA doivent étre trés courts, pour valider la valeur avant d'investir

lourdement. =

20. « L'TA ne remplace pas les experts métier, elle les augmente. =



Astuce de posture :

Toujours rebondir avec un = Dans votre contexte, c'est plutot NLP ou vision qui

domine les use cases ?» — ca relance la discussion et te positionne comme sachant.

Evite le jargon trop "deep learning pur” si tu ne peux pas l'expliquer (ex.

"backpropagation”, "transformer layers”) sauf si on te pousse dans cette direction.






E) Vision & Stratégie

1. "La vraie valeur de ['|A vient souvent moins du modele en lui-méme que de la qualite et

lexploitation des données.”

2. "On voit bequcoup dentreprises tester ['lA, mais celles qui réussissent sont celles qui

savent bien industrialiser les POC."

3. "Ladoption de l'lA, ce nest pas juste technique, cest un vrai sujet daccompagnement des

métiers."

£3 Technique — Niveau 'Consultant’

4. "Aujourd’hui, beaucoup d'équipes combinent LLM + RAG pour éviter un fine-tuning

coliteux et conserver une base documentaire dynamique."

5. "Un bon pipeline MLOps, cest ce qui fait la différence entre un prototype qui reste dans

un coin et un produit utilisé a grande échelle.”

6. "Le choix du modele compte, mais souvent le plus gros gain vient d’'un meilleur prompt

design et de la préparation des données.”

7. "Les grands modéles généralistes sont puissants, mais lavenir sera probablement dans

les modéles spécialisés et hybrides.”



EJ Gouvernance et éthique

8. "La question de la sécurité et du controle des données est souvent le frein principal a

l'adoption massive de ['IA en entreprise.”

9. "On ne peut pas parler d'IA sérieusement aujourd’hui sans parler de biais, tracabilité et

responsabilité des algorithmes.”

I Performance et ROI

10. "Un modeéle IA, ce n'est pas juste une précision brute, clest surtout la capacité a délivrer

une valeur métier exploitable.”

11. “Parfois, réduire les hallucinations d'un LLM vaut plus qu'augmenter son score théorique

de quelques points.”



) Tendances & Avenir

12. "La tendance actuelle, c'est de rapprocher 'lA de la donnée en temps réel et de la

décision opérationnelle.”

13. “Les agents IA, capables dexécuter des actions autonomes, vont probablement

transformer beaucoup de workflows dans les prochaines années."

14. "On parle beaucoup de l'lA générative, mais les gains concrets viennent souvent des

projets plus ‘classiques’ : prédiction, optimisation, automatisation."

15. "On ne remplace pas les métiers avec ['IA, on les augmente... a condition que loutil soit

bien intégré et compris.”

Tip bonus : tu peux terminer une phrase par "..mais je serais curieux de voir comment
vous labordez ici" — ¢a te fait passer pour quelgu’un qui maitrise le sujet tout en restant

humble et ouvert.






#* 1. « Peux-tu me décrire un pipeline IA classique ? »

Réponse illusion experte :

« Typiquement, je démarre par la collecte et la préparation des données, puis je passe a
I'ingénierie des features. Ensuite, je sélectionne ou fine-tune un modéle (souvent pre-
entraing), je valide les performances avec une bonne stratégie de cross-validation, et
enfin je déploie via une API ou un service cloud. Le vrai enjeu, c'est le monitoring en
production pour éviter la dérive du modeéle dans le temps. =

# 2. « Quelle est la différence entre machine learning et
deep learning ? »

Réponse illusion experte :

« Le machine learning est un ensemble de méthodes statistiques pour apprendre a
partir des données. Le deep learning est une sous-catégorie du ML, basée sur des
réseaux neuronaux profonds, particulierement performants pour les images, le texte ou
I'audio, mais souvent plus gourmands en données et en calcul. =




% 3. « Comment éviter l'overfitting dans un modele ? »

Réponse illusion experte :

« Plusieurs approches : utiliser plus de données, ajouter de la régularisation, appliquer
du dropout sur les réseaux neuronaux, ou utiliser une validation croisée stricte. Mais
souvent, la meilleure prévention reste une bonne préparation des données et un
modele pas inutilement complexe. =

7 4. « Qu'est-ce qu'un embedding vectoriel et a quoi ¢a
sert? »

Réponse illusion experte :

« C'est une facon de représenter des mots, phrases ou objets sous forme de vecteurs
numeériques dans un espace ou les éléments proches ont un sens similaire. On les
utilise pour la recherche sémantique, la recommandation ou pour nourrir d'autres
modeles IA. =




#* 5. « Quels outils ou frameworks IA as-tu déja utilisés ? »

Réponse illusion experte :

« J'ai surtout travaillé autour de Python, en utilisant Scikit-learn pour des projets
classiques, et TensorFlow ou PyTorch pour du deep learning. J'ai aussi exploré des API
comme OpenAl pour du NLP avance. Et pour le déploiement, jaime bien Docker ou des
services cloud type AWS SageMaker. =

#* 6. « Quelles sont selon toi les clés pour réussir un projet
IA en entreprise ? »

Réponse illusion experte :

« La base, c'est la donnée de qualité et un vrai besoin business. Ensuite, déemarrer vite
avec un POC, valider I'apport concret de I'IA, et penser dés le départ au déploiement et
a la maintenance du modele. Beaucoup de projets echouent parce gu’ils restent
bloqués a l'experimentation. =




_ Bonus langage corporel :

« Quand tu donnes une reponse, hoche légerement la téte, comme si tu parlais

d'expérience vécue.

« Termine parfois par = ... mais fout déepend du contexte et des données disponibles = (ca

fait pro).

» Evite les détails chiffrés ou formules mathématiques (risque d'erreur), reste dans

I'approche conceptuelle.




EJ "Quelle est votre vision de I'IA aujourd’hui ?"

Réponse préte :

"Pour moi, l'lA est avant tout un outil d'augmentation de la décision humaine. Les vraies
réussites viennent d'un bon alignement entre données, modéle et usage métier. On parle
beaucoup d'lA générative, mais les gains concrets restent souvent dans la prédiction,
loptimisation et ['automatisation intelligente.”

£J "Quelle différence entre un modéle IA classique et un LLM ?"

Réponse préte :

"Les modeles classiques sont spécialisés : ils font une tdche précise (classification,
prediction) sur un domaine étroit. Les LLM, eux, sont entrainés sur d'énormes volumes de
texte et peuvent générer, comprendre, raisonner. Mais en entreprise, on combine souvent
les deux : LLM pour linteraction, modeles spécifiques pour les calculs ou décisions
métier."



EJ "Selon vous, quelles sont les limites actuelles de I'IA ?"

Réponse préte :

"Je dirais trois choses : la dépendance d la qualité de la donnée, le risque de biais ou
d'hallucination, et la difficulté d'industrialiser un prototype IA a grande échelle. Cest
souvent plus un probléme d’ingénierie et de gouvernance que dalgorithme pur.”

I} "Comment éviter les hallucinations d’un LLM ?"

Réponse préte :

"On combine deux stratégies principales : dabord, enrichir le modele avec une base
documentaire fiable via une approche RAG (Retrieval Augmented Generation), ensuite,
contréler les prompts et les réponses avec des garde-fous ou post-traitements. Ca réduit
beaucoup les erreurs ou contenus inventes.”



) "Comment voyez-vous |'avenir de I'IA dans notre secteur ?"

Réponse préte :

"le pense quon va aller vers plus dautomatisation intelligente, avec des agents IA
capables dexécuter des actions, mais toujours sous supervision humaine. Les vrais leviers
viendront surtout de [intégration de ['lA directement dans les processus métier, pas juste
dans des POC isolés."”

Astuce d'improvisation :

Si on te pose une question a laquelle tu n'as pas la réeponse :
1. Reformule ("5i je comprends bien, vous voulez dire...7").
2. Replace un concept appris (données, usage metier, industrialisation).

3. Lance un "mais je serais curieux d'avoir votre vision ici” — ¢a montre ton ouverture

et évite le trou.






@ EJ LLM (Large Language Model)

Modele entrainé sur de trés grands volumes de texte, capable de generer et
comprendre le langage naturel (ex : GPT).

@ FJ Fine-tuning

Ajuster un modeéle pré-entrainé sur un jeu de données spécifique pour I'adapter a un
domaine ou une tache précise.

@ EJ Embedding

Représentation vectorielle d'un mot, document ou objet, utilisée pour la recherche
semantique ou la recommandation.

@ [J Prompt Engineering

L'art d’ecrire des instructions optimisées pour obtenir les meilleures reponses d'un
modele de langage.




@ E MLOps

Ensemble de pratiques permettant d'industrialiser et maintenir les modéles IA (CI/CD,
monitoring, retrain automatique).

@ [ Tokenization

Processus qui consiste a découper un texte en unités (mots, sous-mots) exploitables
par un modele NLP.

@ EJ Vector Database

Base de données spécialisée dans le stockage et |la recherche rapide de vecteurs (ex:
Pinecone, FAISS).

@ [ Drift (Data Drift / Concept Drift)

Changement dans les données réelles ou leur signification au fil du temps, pouvant
dégrader les performances du modéle.

@ [EJ Zero-shot / Few-shot Learning

Capacité d'un modéle a résoudre une tache sans entrainement spécifique (zero-shot)
ou avec trés peu d'exemples (few-shot).




@0 Retrieval-Augmented Generation (RAG)

Technigque combinant un modeéle de langage et une recherche documentaire (via
embeddings) pour générer des réponses enrichies et fiables.




_ Astuce d'entretien :

» Glisse ces termes naturellement dans tes réponses, ex :

« ... dans ce type de cas, on peut combiner un LLM avec un RAG, stocker les

embeddings dans une vector database, et assurer un monitoring via MLOps pour gérer
le dnift... =

Ca fait +80% crédible sans rentrer dans le code ou les maths.







“= BB Question : "Vous connaissez [techno IA] ?"

+ Réponse d'urgence :

« Oui, j"ai suivi plusieurs projets qui utilisaient cette techno. Je n‘ai pas encore eu
I'occasion de l'implémenter en profondeur, mais je comprends bien les cas d'usage et
les concepts clés. =

“s 3 Question : "Quelle est la différence entre deux
modeles IA ?"

+ Réponse d'urgence :

« Les différences sont surtout liées a l'architecture et aux donnees d'entrainement. Le
choix dépend souvent du contexte, du volume de données et des contraintes de
performance. »




“s EJ Question technique pointue (tu ne sais pas)

+ Réponse d'urgence :

= Trés bonne question ! Je connais les grands principes mais j'aimerais creuser ce point
avant de donner une réponse trop simpliste. »
(Montre curiosité et humilité, évite l'impasse)

“s LJ Question : "Quelle est la limite des LLM ?"

+ Réponse d'urgence :

« La principale limite reste |'absence de raisonnement “logique pur” et la dépendance
aux données d'entrainement. On compense souvent ¢a par du RAG ou du fine-tuning
ciblé. »




“s 4 Question sur "Data Quality"

+ Réponse d'urgence :

« La qualite des données impacte directement la performance d’'un modéle. On utilise
généralement une étape de data cleaning, de normalisation et un suivi des métriques
pour éviter le data drift. =

“s 3 Question sur "Ethique & IA Responsable”

+ Réponse d'urgence :

« C'est un enjeu majeur. Aujourd’hui, on applique des guidelines pour limiter les biais,
respecter la confidentialite et assurer la transparence des décisions des modéles. »




“s 4 Question : "Comment déployer un modéle IA ?"

+ Réponse d'urgence :

« (3énéralement, on passe par une API ou un conteneur, avec des bonnes pratiques
MLOps : versionning, monitoring et éventuellement un pipeline de retraining
automatique. =

“ [ Question : "Quelle différence entre IA et ML ?"

+ Réponse d'urgence :

« L'TA est le domaine global, le Machine Learning en est une branche. Les LLM et
reseaux de neurones sont des techniques concrétes de ML qui permettent d'approcher
I'TA. =




“s 2 Question piége sur algo math avancé (ex :
backpropagation)

+ Réponse d'urgence :

« Je connais le principe général : optimisation itérative des poids via rétropropagation
de l'erreur. Je n'ai pas les équations en téte mais je comprends la logique. =

“= [l Question : "Quelle IA choisir pour un projet ?"

+ Réponse d'urgence :

« Tout dépend des objectifs, du volume de donnees, du budget et du niveau de
personnalisation souhaité. Souvent, on commence par un modéle pre-entraine et on
I'adapte via fine-tuning ou RAG. »







@ Questions Stratégiques (Business + Vision)

1. "Quels sont les cas d'usage IA qui ont eu le plus d'impact chez vous jusqu’ic

(Montre que tu t'intéresses aux résultats, pas juste a la tech)

2. "Comment vous mesurez le ROI ou la valeur ajoutée de vos projets IA ?”

(Prouve que tu comprends ['importance de ['impact business)

3. "Quelle est votre feuille de route IA a 12-18 mois ?"

(Question arientée stratégie et vision)



%% Questions Techniques (niveau 'consultant IA")

4.

"Est-ce que vous travaillez principalement avec des modeles pré-entrainés type
OpenAl/Claude ou du sur-mesure ?"

(Montre que tu connatis les options du marché)

"Vos projets IA s’appuient-ils sur une architecture RAG ou du fine-tuning classique

7
(Reference technique credible)
"Quelle est la maturité de votre stack MLOps pour passer rapidement de POC a

production ?”

(Pigue la curiosite du recruteur, démontre que tu connais les enjeux opérationnels)



% Questions Innovation et Organisation

8. "Comment vos équipes métiers interagissent-elles avec les equipes data/IA pour
définir les priorités ?”

(Vision produit + collaboration)

9. "Quels sont, selon vous, les plus gros freins a I'adoption de I'lA dans votre
organisation aujourd’hui ?"

(Permet de rebondir sur leur réponse et de paraitre impliqué)

10. "Y a-t-il une démarche d’expérimentation continue (sandbox, labs, hackathons IA)
chez vous ?"

(Montre ton intérét pour l'innovation et ['évolution technologique)



stuce finale :

1 te demande "Avez-vous une autre question ?", tu reponds pa

Oui, Jaimerais comprendre quel est votre plus gros challenge
omment Je pourrais y contribuer si je rejoins I'equipe.”

Ca renvole la balle et te positionne comme une solution potent



